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PRAKATA

Perkembangan neural network salah satu algoritmanya yaitu Convolutional Neural
Network (CNN) atau disebut juga deep learning. Metode ini merupakan salah satu
pengembangan di bidang machine learning dan Artificial Inteligence. Metode ini dapat
diterapkan untuk mengenali pola gambar dalam bidang image processing. Keunggulan
metode ini adalah penggunaan feature maps yang di dalamnya terdapat proses konvolusi
dan pemetaan fitur. Hal ini menghemat proses yang dilakukan tahap segmentasi dan
ekstraksi fitur. Selain itu akurasi saat identifikasi atau klasifikasi untuk mengenali pola
gambar sangat baik. Namun kelemahan metode ini adalah waktu proses training karena
layer konvolusi menggunakan banyak [layer, sehingga untuk mendapatkan model
membutuhkan pelatihan dengan waktu yang cukup lama. Hal ini yang menjadi konsen
penulis untuk menyelesaikan permasalahan dalam penelitian disertasi ini.

Penulis menyampaikan terima kasih dan penghargaan yang setinggi-tingginya
kepada Pemerintah Republik Indonesia yang telah memberikan kesempatan dan bantuan
dana Beasiswa Pendidikan Pascasarjana Dalam Negeri (BPPDN) tahun 2017. Selain itu
penulis mengucapkan terimakasih pada Rektor Universitas Airlangga, Prof. Dr. H.
Mohammad Nasih, SE. MT. Ak. CMA, Prof. Dr. Moh Yasin, M.Si selaku Dekan Fakultas
Sains dan Teknologi (FST), dan Dr. Dwi Winarni, M.Si selaku Koprodi S3 MIPA atas
kesempatan mengikuti studi Program Doktor Fakultas Sains dan Teknologi, Universitas
Airlangga Surabaya. Terimakasih juga penulis sampaikan pada Dr. Moh. Imam Utoyo,
M.Si selaku Promotor, Dr. Riries Rulaningtyas, M.T, selaku Ko-Promotor, dan Dr. Eko
Budi Koendhori dari Mikrobiologi Fakultas Kedokteran Universitas Airlangga, sebagai
pembimbing klinis di RS. Dr. Soetomo, Surabaya.

Surabaya, 14 Januari 2021

Penulis
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HALAMAN PERSEMBAHAN

Alhamdulilah kami panjatkan kepada Allah SWT, karena atas berkah dan rahmat
Nya, maka disertasi penelitian S-3 ini dapat terselesaikan. Sholawat serta salam
senantiasa tercurahkan kepada junjungan kita nabi Muhammad SAW.

Pada kesempatan ini, penulis mengucapkan terima kasih kepada Bapak Dr. Imam
Utoyo, M. Si selaku promotor dan ibu Dr. Riries Rulaningtyas, S.T., M.T. selaku ko-
promotor atas segala ilmu dan bimbingannya sehingga penulis dapat menyelesaikan
penulisan buku disertasi ini. Ucapan terima kasih juga penulis sampaikan kepada Dr.
Miswanto, M.Si, selaku Ketua penguji disertasi, Dr. Windarto, M.Si., Dr. Lilik Anifah,
M.T, Dr. Rimuljo Hendradi, M.Si, dan Dr. Herry Suprajitno, M.Si selaku Tim penguji
disertasi.

Perkenankan penulis menyampaikan ucapan terima kasih kepada semua pihak yang
terlibat dalam penyelesaian disertasi ini, kepada:

1. Rektor dan Dekan Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Airlangga.

2. Dr. Dwi Winarni, M.Si, sebagai Ketua Program Pasca Sarjana Fakultas Sains dan
Teknologi Universitas Airlangga
Dosen Prodi Matematika Fakultas Sains dan Teknologi universitas Airlangga.
Istri dan anakku tercinta, bapak ibuku (almarhum), kakak dan adikku.

Rekan mahasiswa Pasca Sarjana departemen Matematika Universitas Airlangga,

AR

Dosen Universitas Trunojoyo Madura, Dekan dan Pimpinan Jurusan Teknik

Informatika, Prodi Teknik Informatika dan Sistem Informasi.
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tak retak, mohon maaf apabila dalam penulisan buku disertasi ini terdapat kesalahan.
Semoga kedepannya masukan dan saran akan menjadi acuan bagi penulis dalam

menyusun penelitian, guna menghasilkan karya yang lebih baik. Amiin.

Surabaya, 14 Januari 2021

Penulis
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